Determines

Features

timestamp - timestamp field for grouping the data

cnt - the count of a new bike shares

t1 - real temperature in C

t2 - temperature in C “feels like"

hum - humidity in percentage

wind_speed - wind speed in km/h

weather_code - category of the weather

is_holiday - boolean field - 1 holiday / 0 non holiday

is_weekend - boolean field - 1 if the day is weekend

season - category field meteorological seasons: 0-spring ; 1-summer; 2-fall;

3-winter.
"weather_code" category description:

® 1 = Clear; mostly clear but have some values with haze/fog/patches of fog/
fog in vicinity
2 = scattered clouds / few clouds
3 = Broken clouds
4 = Cloudy
7 = Rain/ light Rain shower/ Light rain
10 = rain with thunderstorm
26 = snowfall
94 = Freezing Fog

Initially, the task of discovering data will be waiting for you as always. Recognize
features, detect missing values, outliers etc. Review the data from various angles
in different time breakdowns. For example, visualize the distribution of bike
shares by day of the week. With this graph, you will be able to easily observe and
make inferences how people's behavior changes daily. Likewise, you can make
hourly, monthly, seasonally etc. analyzes. In addition, you can analyze correlation

of variables with a heatmap.

Import Libraries, Loading the Dataset and
Initial Exploration

* |oad the dataset, display first few rows, check the structure of the dataset.
® Inspect the data types and missing values using df.info()

e Get basic statistics for numerical columns with df.describe()




In [5]:

In [6]:

Out[6]:
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In [8]:

In [9]:

Out[9]:

("ignore™)

("this will not show")

('store_sharing.csv')

timestamp cnt t1 t2 hum wind_speed weather_code is_holiday is_we

0

<class 'pandas.core.frame.DataFrame'>
RangeIndex: 17414 entries, @ to 17413
Data columns (total 10 columns):

#  Column Non-Null Count Dtype

@ timestamp 17414 non-null object

1 cnt 17414 non-null int64

2 t1 17414 non-null float64
3 t2 17414 non-null float64
4  hum 17414 non-null float64
5 wind_speed 17414 non-null float64
6 weather _code 17414 non-null float64
Vi is_holiday 17414 non-null float64
8 is_weekend 17414 non-null float64

9 season 17414 non-null float64
dtypes: float64(8), int64(1), object(1)
memory usage: 1.3+ MB

() «sum()

timestamp
cnt

t1

t2

hum

[OIERE RN )



wind_speed
weather_code
is_holiday
is_weekend
season
dtype: int64

(ORI IR R )

In [10]:

out[10]: ©

In [11]:

import

dataframe Column Type | Count

1143

12.47
11.52
72.32

15.91
2.723
0.02205
0.2854
1.492

cnt
t1
t2
hum

wind_speed
weather_code
is _holiday
is_weekend

© ®© ©O ® O OO
©O ®© ®©O ®©® O OO

season

timestamp

Data Cleaning:

Handle missing values.
Check for duplicates and remove them if found.

Standardize column names (if necessary) for consistent naming

conventions.

Validate data types and convert columns to appropriate types if needed.



Look at the data type of each variable, transform timestamp in type, and

set it as index.

Make feature engineering. Extract new columns (day of the week, day of

the month, hour, month, season, year etc.)

In [13]: - {

"timestamp': 'Datetime’,

‘cnt': 'Ride_Count',

"tl': 'Actual_Temperature',
't2': 'Feels_Like_Temperature',
"hum': 'Humidity_ Percent’,
'wind_speed': 'Wind_Speed Km/H',
'weather_code': 'Weather_Code',
'is holiday': 'Is Holiday',

'is weekend': 'Is Weekend',
'season': 'Season_Code’

Out[13]: Datetime Ride Count Actual_Temperature Feels_Like Temperature Humidii

In [14]:

Out[14]: Weather_Code

1.0 6150
2.0 4034
3.0 3551
7.9 2141
4.9 1464
26.0 60
10.0 14

Name: count, dtype: int64

In [15]:

: Clear / Haze / Fog',

: Scattered Clouds / Few Clouds',
: Broken Clouds',

: Cloudy',

: Rain / Light Rain Shower',
10 : Rain with Thunderstorm',
'26 : Snowfall',

'94 : Freezing Fog'




[ "Weather_Description'] = [ "Weather_Code']. (

(2)
Out[15]: Datetime Ride Count Actual_Temperature Feels_Like Temperature Humidii
K
In [16]:
'Spring’,
'Summer’,
"Fall',
'"Winter'
}
[ "season_description'] = [ 'Season_Code'].
(2)
Out[16]: Datetime Ride Count Actual_Temperature Feels_Like Temperature Humidii
(G )]
Analysis Goal
Look at the data type of each variable, transform
timestamp in type, and set it as index.
In [13]: [ 'Datetime’] . (df['Datetime'])
T2 ["Is_Holiday'] ['Is_Holiday'].
['Is_Weekend'] ['Is_Weekend'].
[ "Weather_Code'] = [ '"Weather_Code'].
["'Season_Code'] = [ 'Season_Code'].
(2)
Out[20]: Datetime Ride_Count Actual_Temperature Feels_Like Temperature Hum




Make feature engineering. Extract new columns
(day of the week, day of the month, hour, month,
season, year etc.)

—————————— Contains formatted string.

year = now.strftime(

%Y formats

In [23]: ['Year'] = df['Datetime’].

['Month'] = [ 'Datetime’].
['Day'] = [ 'Datetime’].
['Hour'] = [ ‘Datetime’].

(2)

Out[23]: Datetime Ride Count Actual_Temperature Feels_Like Temperature Hu

Visualize the correlation with a heatmap

In [25]: = ['Ride_Count', 'Actual_Temperature', 'Feels L

= df[ I Q)

('dark_background')

( =(8, 6))
(

=True,
="copper",
=".2f",
=0.5,
={"'shrink': 0.8},
={"color": "white"}

("Numerical Correlation Heatmap", ="white")




Numerical Correlation Heatmap
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8 "Feels Like" ve Gercek Sicakhk
Arasindaki lliski

M “Feels Like" sicakhgi ile gercek sicaklik (“Actual Temperature")
arasinda neredeyse %100'e yakin dogrusal bir iliski oldugu
gozlemlenmistir.

B Diger tim degiskenlerin kendi aralarindaki ikili (pairwise)
korelasyonlari incelendiginde ise diisiik korelasyon degerleri tespit

edilmistir.

& Daha fazla bilgi icin:

Visualize the correlation of the target variable
and the other features with barplot

SRR  olors = ['#AICGEA', '#FFSCSD', '#F7C8A3', '#FOEGAG'] # Acik

# Pairplot
("dark_background")

= ['Ride_Count', 'Actual_Temperature', 'Feels |

1, ="season_description”,


https://towardsdatascience.com/eveything-you-need-to-know-about-interpreting-correlations-2c485841c0b8
https://towardsdatascience.com/eveything-you-need-to-know-about-interpreting-correlations-2c485841c0b8

# Baslik

("Pairplot - Season Description'a Gore Iliskiler

# Gosterim

O

Pairplot - Season Description'a Gore iliskiler
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@ "Ride Count" Hedef Degisken Olarak
Belirlendi

A "Ride Count”, veride yer alan diger degiskenlerle olan iligkileri

dikkate alinarak hedef degisken (target variable) olarak belirlenmistir.

® Ozellikle yagss, riizgar, zaman ve hava sicakh@ gibi faktorlerle

aciklanabilen bir sonug degiskeni oldugu goriimustur.

M Bu degiskenlerin "Ride Count" Gzerindeki etkisini daha iyi anlamak

icin korelasyon ve regresyon analizleri yapilabilir.

In [30]:

(df):
= ['Ride_Count', 'Actual_Temperature', 'Fe
"Humidity_ Percent', 'Wind_Speed_Km/H']

1. ()['Ride_Count'].

('Ride_Count")




>= 0 'red’
='white"', =1)

'Feature Correlations with Ride Count',
='Correlation with Ride_Count’,
'Features',
="'black"',
='black"',
='white'),

3

3

M 'Ride Count” Degiskeninin Diger
Degiskenlerle Iliskisi

A "Ride Count" degiskeninin diger degiskenlerle olan iliskisi,
interaktif bir bar grafigi (barplot) kullanilarak gorsellestirilmistir.

@, Analiz Sonuglar:

e J Sicaklik ile pozitif iliski
* =P Riizgar ile pozitif iliski
* § Nem ile negatif iliski

B Bu bulgular, hava kosullarinin siiriis sayisi (“Ride Count™)
uzerindeki etkisini anlamak acisindan énemli icgériler sunmaktadir.

Plot bike shares over time use lineplot.

In [34]: ('Datetime')['Ride_Count']. Q0.

In [35]:




="Datetime",
="Ride_Count",
="Bike Shares Over Time",
={"Datetime": "Time", "Ride_Count": "Ride Count"},

="plotly_dark",

="Arial", ="white"),

"Arial"),
"Arial"),

B4 Zirve Noktalar ve Genel Degisim
Egilimi

A Temmuz 2015'ten sonra, iki ayr tarihte zirve (peak) yaptig:

gozlemlenmistir.
M Genel Egilim:

o iki belirgin zirve noktasi tespit edilmistir.
e & Yiiksek frekansh degisimler gozlemlenmektedir, bu da

veride ani dalgalanmalar oldugunu gostermektedir.

B Bu degisimlerin arkasindaki olasi faktorleri anlamak icin zaman

serisi analizi yapilabilir.

In [37]: ['year_month'] = [ 'Datetime’].dt. ('"Mm")
= ('year_month")['Ride_Count']. 0.

['year_month'] = ["year_month'].

(

J

'year_month',
'Ride_Count',
="Sum of Bike Shares by Year-Month (Line Plot)",
={"year_month": "Year-Month", "Ride Count": "Bike Shj

- )

="plotly_dark",

(




="Arial"),
="Arial"),

& Yil ve Ay Bazinda Bisiklet Paylasim
Degisimi

A Toplam bisiklet paylasimlarinin yil ve ay bazindaki degisimi,
interaktif bir cizgi grafigi (line plot) ile gorsellestirilmistir.

M Analiz Bulgulari:

o Zaman icerisindeki trendler net bir sekilde gozlemlenebilir.
e B Mevsimsel dalgalanmalar ve dénemsel artis/azalislar detayli

incelenebilir.

@ Daha derinlemesine analiz igin grafik tizerindeki interaktif 6zellikler

kullanilabilir.

In [39]: ('Year')['Ride_Count']. OF

(

J
='Ride_Count',
='Year',
="Yearly Bike Shares Distribution",
="plotly_dark",

=[ "#FF5733', '#33FF57', '#3357FF', '#FF33A1'],
( ="#1E1E1E’, =2)

='percent+label’,

="Arial", ="white"),
=12, ="Arial",

=50),



® Yillik Bisiklet Paylasimlarinin
Dagilimi

A Yillik bisiklet paylasimlarinin dagilimi, interaktif bir pasta
grafigi (pie chart) ile gorsellestirilmistir.

M Analiz Bulgular::

e HE Her yilin toplam paylasima katkisi net bir sekilde
gorilebilir.
* @ Paylanin yiizdesel dagilimi, belirli yillarda artis veya azalis

olup olmadigini anlamaya yardimci olur.

@ Grafik tUzerindeki interaktif 6zellikler sayesinde detaylar daha iyi

incelenebilir.

Plot bike shares by months and
year_of_month (use lineplot, pointplot,
barplot).

("Month")[ 'Ride_Count']. 0.

'Month"',
'Ride_Count',
="Monthly Bike Shares",
={"Month": "Month", "Ride_Count": "Total Bike Share

="plotly_dark",

"Arial", ="white"),
"Arial"),
"Arial"),

="Arial")),

"gray"),
"gray"),




Aylara Gore Ortalama Bisiklet
Paylasimi

A Aylara gore ortalama bisiklet paylasimi verisi, interaktif bir
cizgi grafigi (line plot) ile gorsellestirilmistir.

M Analiz Bulgulari:

e ¥ Bahar aylarinda artis baglamakta,
e 3 Yaz aylarinda zirveye ulasmakta,

* ga Sonbaharla birlikte diisiise gegmektedir.

@ Sezonluk degisimler bisiklet kullanim aliskanliklarini anlamak icin

onemli ipuclari sunmaktadir.

In [44]: ('season_description')['Ride_Count'

# TablO renk paletinden 4 renk
= ['#ff7f0e’', '#2ca@2c', '#ffdb58', '#ffffff'] # tabl

# Create bar plot
- . (
='season_description',
='Ride_Count',
="Seasonal Bike Shares",
={"season_description": "Season", "Ride_Count": "To
="plotly_dark",
='season_description’,

)

# Update Llayout

Mevsimlere Gore Ortalama Bisiklet
Paylasimlar

A Mevsimlere gore ortalama bisiklet paylasimlari, interaktif bir

sutun grafigi (bar chart) ile gorsellestirilmistir.



M Analiz Bulgulari:

o $% ilkbahar ile birlikte bisiklet kullanimi artmaya baslar.
* ¥ Yaz aylarinda en yiiksek seviyeye ulasir.
* ¥ Sonbaharda azalmaya baslar,

e % Kis aylarinda ise en diisiik seviyeye iner.

B4 Bu grafik, yukandaki cizgi grafigini de desteklemektedir ve
bisiklet kullanimindaki mevsimsel trendleri net bir sekilde ortaya
koymaktadir.

Plot bike shares by hours on (holidays,
weekend, season).

In [47]: ('dark_background")

( =(20, 15))
("Plotting Bike Shares By Hours"

(3, 1, 1)
(x=df. y YEUT. )

("Bike Shares by Hours on Holidays"

(3, 1, 2)
( = ° ) = J

("Bike Shares by Hours on Weekends"

(3, 1, 3)
( -

("Bike Shares by Hours for Different Seasons”,

J - J -

0
=0.85)

Plotting Bike Shares By Hours

Bike Shares by Hours on Holidays

s _Holiday.

1000 {

Hour
Bike Shares by Hours on Weekends

_ 25001

Hour
Bike Shares by Hours for Different Seasons




& Bisiklet Kullanim Aliskanliklari

s insanlar hafta ici ve tatil olmayan giinlerde genellikle
sabah ve aksam saatlerinde bisiklet kullanmayi tercih

etmislerdir.
M Analiz Bulgular:

* @ Sabah ve aksam saatlerindeki yogunluk, insanlarin ise
gidis-gelis saatlerinde bisiklet kullandigini gostermektedir.
° Hafta sonlari ve tatil giinlerinde, bisiklet kullanim

sayisinda belirgin bir artis gozlemlenmektedir.

@, Bu durum, bisikletin sadece bir ulasim araci olarak degil, ayni
zamanda bir rekreasyon araci olarak da kullanildigini

gOstermektedir.

In [49]:

= ( =3, =1,

"Bike Shares by Hours on Holidays",

"Bike Shares by Hours on Weekends",

"Bike Shares by Hours for Different Seasons"

['Is_Holiday']. O):
[df['Is_Holiday'] ==
(
(
[ "Hour'],
["Ride_Count'],
='lines"',
=f"Holiday: {
= ( =2)

['Is_Weekend']. O):
[df['Is_Weekend'] ==
(
(
[ "Hour'],
["Ride_Count'],
='lines"',
=f"Weekend: { j
= ( =2)




['season_description'] ==
(
(
[ 'Hour'],
[ 'Ride_Count'],
='lines"’,
=f"Season: { ",
=2)

=900,
=1200,
="Plotting Bike Shares By Hours",
=20,
"plotly dark',
=True

"Hour",
"Hour",
"Hour",

"Ride Count",
="Ride Count",
"Ride Count",

@_ interaktif Grafik

A Yukaridaki grafigin interaktif versiyonunu inceleyebilirsiniz.

1 Bu surim, veriyi daha detayli incelemenizi ve farkli

parametrelerle etkilesime girmenizi saglar.

Plot bike shares by day of week.

* You may want to see whether it is a holiday or not

In [52]: (dF):
[ 'Day_of_Week'] [ 'Datetime’].dt. ("%A")

('Day_of_Week')['Ride_Co

[ 'Day_of_Week'] = . (
[ 'Day_of_Week'],
=[ "Monday', 'Tuesday', 'Wednesday', 'Thu
=True




J
='Day_of_Week',
='Ride_Count',
='Bike Share by Day of the Week',
={'Day_of_Week': 'Day of the Week', 'Ride_Co
='Ride_Count',

='Viridis',
="'plotly dark’,
=800,
=500

B Haftanin Glnlerine Gore
Ortalama Bisiklet Paylasimlari

» Bu grafikte, haftanin giinlerine gore ortalama bisiklet
paylasimlari gosterilmistir.

M Analiz Bulgulari:

e M En yiiksek kullanim, haftanin orta giinlerine denk
gelmektedir.

® 5% Bu durum, okul ve is yerleri icin ulasimda bisikletin
tercih edildigi cikarimini desteklemektedir.

@ Bu egilim, bisikletin giinliik ulasim araci olarak yaygin
kullanimini vurgulamaktadir.

In [54]: ('dark_background")

=(12, 6))

(

='Day_of_Week', y='Ride_Count’, ='Is_Holiday',
={0: '#00OOFF', 1: '#FF0000'}

('Bike Share by Day of the Week (Holiday vs Non-H
('Day of the Week', =12, ="'white")
('Total Ride Count’, =12, ="'white")

.gca(). @)
[ 'Non-Holiday', 'Holiday'], ='Is




# Goster

Bike Share by Day of the Week (Holiday vs Non-Holiday)

Is Holiday
Non-Holiday
Holiday

Total Ride Count

N
0&-\ ng E&w\ ahbq;\ & & ) ¥
& <« ¥ {@be & &
Day of the Week

M Tatil ve Tatil Olmayan Giinlerde
Haftanin Guinlerine Gore Bisiklet
Paylasim Kullanimi

A Grafik, haftanin giinlerine gore bisiklet paylasim
kullanimini, tatil (Holiday) ve tatil olmayan (Non-Holiday)

glnler arasinda karsilastirmaktadir.
M Analiz Bulgulan:

e %, Tatil olmayan giinlerde, bisiklet kullanimi genellikle
daha yiiksektir ve hafta ici glinlerinde (6zellikle Sali ve
Carsamba) zirve yapmaktadir.

e @ Tatil giinlerinde, kullanim belirgin sekilde dismektedir,
ozellikle hafta ici giinlerinde.

e & Hafta sonu kullanimda azalma g6zlemlenmektedir.

@, Bu durum, tatil giinlerinde ulasim ihtiyaglarinin
azalmasindan veya farkl aktivitelerin tercih edilmesinden

kaynaklanabilir.

Plot bike shares by day of month

In [57]: (['Day'])['Ride_Count']. OF

‘Day’,
'Ride_Count',
='Bike Shares by Day of the Month',
={'Day': 'Day of the Month', 'Ride_Count': "'Avg¢




="linear"',
='plotly dark’,
=800,
=500

(
=16,

='Arial’,
'Day of the Month',
'Average Ride Count',

B Ay Bazinda Bisiklet Kullanim
Egilimleri

1 Genel Egilim:

e [ Ayin basinda (1-10. gunler arasinda), bisiklet kullanimi
artis egilimindedir.
e M En yiiksek ortalama kullanim, yaklasik 9. gtin

civarinda goézlemlenmektedir.

2 Orta Boliim (11-20. Giinler):

e 8| Bu gunler arasinda, dalgali bir trend goriilmekte ve
kullanim sayilarinda belirgin bir azalma veya artis

go6zlemlenmemektedir.

3. Son Boliim (21-31. Giinler):

* N Ayin sonlarina dogru, ortalama kullanimda bir diisiis

egilimi dikkat cekmektedir.

@ 31. giinde, oldukca diisiik bir deger gozlemlenmistir.

@ Bu egilimler, ayin basinda is ve okul gibi rutin aktivitelerin
etkisiyle daha fazla kullanim, orta dénemde ise istikrarsizlik ve
ay sonuna dogru ise dinlenme ve tatil donemleriyle azalacak

sekilde sekillenmis olabilir.




Plot bike shares by year

® Plot bike shares on holidays by seasons

In [59]: ('Year')['Ride_Count'].

, x='Year', y='Ride_Count',
="Average Bike Shares by Year",
={"Year": "Year", "Ride_Count": "Avg
='Ride_Count’,
='Ride_Count")

(
="black",

="white"),
( ="white"),
"Year",
"Average Ride Count",
={"x": 0.5},

(t=50, b=50, 1=50, r=50)

[df['Is_Holiday'] == 1]
('season_descriptio

, X='season_description', y=

="Bike Shares on Holidays by Seasons

={"season_description": "Season", "
='Ride_Count',
='Ride_Count")

(

="black",
="black",
( ="white"),
"Season",
"Ride Count",
": 0.5},

=50, 1=50, r=50)

M Ortalama Bisiklet Paylasimlari
Yilhk Bazda (Ustteki Grafik)

s 2015 Yili: Ortalama bisiklet kullanimi 1126.78 olarak
kaydedilmistir.

A 2016 Yili: Kicuk bir artigla, 1164.45'e ulagmistir.

A 2017 Yili: 523.33 ile dramatik bir disls yasanmistir.

@, Yorum: Bu dusus, 2017 yilinda kullanilan veri setinin

ekcikliai aneracvnnel 7zarhiklar va da diccal faktarlerden
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(6rnegin, hava durumu veya altyapi degisiklikleri)
kaynaklanmis olabilir.

& Tatil Glinlerinde Bisiklet
Kullanimi Mevsimlere Gore (Alttaki
Grafik)

# llkbahar (Spring): Tatil giinlerinde bisiklet kullanimi
171,611 ile en ylksek seviyededir.

A Yaz (Summer): Bu deger 43,815'e diserek en duislik
kullanim seviyesini temsil etmektedir.

A Kis (Winter): 80,072 kullanimlik orta diizey bir

performans gorilmustur.
@ Yorum:

e % ilkbaharda bisiklet kullanimi igin en uygun kosullarin
bulunmasi (Iliman hava, tatil aktiviteleri) bu yliksek
seviyeyi aciklayabilir.

* ¥ Yaz aylarindaki dusuUs, asir sicakliklar veya tatil
aktivitelerinin bisiklet kullanimini olumsuz etkilemesiyle

ilgili olabilir.

In [60]: 2015) & (

2016) & (
2017) & (

n o n
e
nnmnn
n mnn

R = . =(18) 6))

# 2015 grafigi
. ( = , x='season_descripti
[0]. ("Bike Shares on Holidays by Seasons (
[e]. ("Season", =12)
[e]. ("Ride Count" =12)
[e]. ( =10)

N
[e]. ( 'y, =10)

# 2016 grafigi
( = , x='season_descriptid
[1]. ("Bike Shares on Holidays by Seasons (
[1]. ("Season", =12)
[1]. ("Ride Count" =12)
[1]. ( X', =10)
[1]. ( 'y =10)

# 2017 grafigi
( = , X='season_descripti(
[2]. ("Bike Shares on Holidays by Seasons (
[2]. ("Season", =12)
[2]. ("Ride Count" =12)
[2]. ( "x', =10)
[2]. ( 'y, =10)




In [114..
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T Mevsimsel Bisiklet Kullanim
Egilimleri

1 2015 Yih:

s lilkbahar tatil glinleri, bisiklet kullanimi acisindan en
yogun sezon olmustur. Bu trend, yaz mevsiminde devam

etmemistir.

2 2016 Yili:

A Yaz sezonundaki ani artig, bisiklet paylasim sistemlerinin
tatil gtinlerinde yogun olarak kullanildigini veya yaz
donemine 6zgii etkinliklerin etkili oldugunu gosterebilir.

3 2017 Yili:

A Eksik veriler, mevsimsel karsilastirmalari sinirlasa da, kis

sezonunda nispeten stabil bir kullanim gézlemlenmistir.

Visualize the distribution of bike shares
by weekday/weekend with piechart
and barplot

= . ('Is_Weekend')['Ride_Count'].
['Is_Weekend'] = ['Is_Weekend'

# Subplot olusturma
=('Bike Shares by Weekday/Weekend"',

=[[{"type": "pie"}, {"type": "bar"}]]
)

# Pie chart (ilk grafik)
(

(
[ "Weekday', 'Weekend'],
["Ride_Count'],
='percent+label’,
( =[ '#FFO00Q', '#0O0OFF']),




['Is_Weekend'],
["Ride_Count'],
=[ "#FF0O00Q', '#000OFF'],
='Counts'

# Grafik diizenleme
(
='Bike Shares: Weekday vs. Weekend',
='black"',
="'black"',
='white'),
( =18,

& Bisiklet Paylasim Sistemi:
Haftaici ve Haftasonu Kullanim
Istatistikleri

I Grafikte Goriilen Veriler:

11 Haftaici Kullanim:

® %75.6'lik blyik bir kismi haftaici (weekday)
gerceklesmektedir.
® Cubuk grafikte, haftaici kullanimin yaklasik 12-13

milyon civarinda oldugu g6zlemlenmektedir.

2 Haftasonu Kullanim:

* %24.4'luk kisim ise haftasonu (weekend)
gerceklesmektedir.
® Haftasonu kullaniminin ise yaklasik 4-5 milyon

civarinda oldugu tespit edilmistir.
@, Yorum:

® Bu dagilim, bisiklet paylasim sisteminin 6ncelikle



is/okul gibi haftaici aktiviteleri icin bir ulasim araci
olarak kullanildigini géstermektedir.

® Haftasonu kullaniminin gérece diisiik olmasi, sistemin
rekreasyonel amaclardan ziyade giinliik ulagim

ihtiyaclar icin tercih edildigine isaret etmektedir.

Plot the distribution of weather code
by seasons

In [64]: ['season_description'] = df['season_description'].

# Plotly ile interaktif histogram
= . (
)
='season_description’',
='Weather_Description’,
='group’,

="Distribution of Weather Codes by Seasons"”

)

# Grafik diizenleme
(
eason",
ount",
="Weather Code",
='black"’,
="black"',
='white'),
= ( =18,
(x=1.05, y=1)

="s
="C

® Mevsimlere Gore Hava
Durumu Kodu Dagilimi

@, One Cikan Noktalar:

1 Acik/Sisli/Puslu Hava (Kod 1):

* Tiim mevsimlerde en yiiksek frekansa sahip olup,
Ozellikle ilkbahar ve kis mevsimlerinde yaklasik 1500
kez g6zlemlenmistir.

2| Parcali Bulutlu Hava (Kod 2):



* Tiim mevsimlerde nispeten istikrarh bir dagilim
gostermekte ve yaklasik 800-1000 arasinda

seyretmektedir.

3] Kapali Hava (Kod 4) ve Yagmurlu/Hafif Yagish
Durumlar (Kod 7):

® Diger hava kosullarina goére daha az siklikta

gOzlemlenmistir.

4] Kar Yagisi (Kod 26) ve Gok Giiriiltiilii Yagmur (Kod
10):

* En az g6zlemlenen hava durumlaridir.

Yorum:

® Bu dagilim, bdlgenin genel olarak acik ve parcali
bulutlu bir iklime sahip oldugunu ve asiri hava
olaylarinin ise daha nadir gerceklestigini

gOstermektedir.

Feel free to include any additional
analyses.

In [66]:

'Month"',
'Ride_Count"',
='Weather_Code"’,

"Monthly Trend of Bike Shares by Weather

(

‘array’',
( (1, 13)),
["Jan", "Feb", "Mar", "Apr", "May"

"Month",
"Bike Shares",
="Weather Code",
="black"',
='black’,
='white'),
( =18, ='white")




In [67]: (14, 7))

("dark_background')

=df, x='Month', y='Ride_ Count',

("Monthly Trend of Bike Shares by Weather

("Month", =12)
("Bike Shares", =12)
( = (1) 13), =["]an", uFebn

( ="Weather Code", ="upper right")

Q)

Monthly Trend of Bike Shares by Weather Code
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In [68]: ('dark_background')

=(12, 8))

(2, 2, 1)

(x=df['Actual_Temperature'], y=df['Ride_
('"KDE: Ride Count vs Actual Temperature',

("Actual Temperature (°C)', =12,

('Ride Count', =12, ='white'

(2, 2, 2)
(x=df['Feels_Like_Temperature'], y=df['R
('KDE: Ride Count vs Feels Like Temperatur
('Feels Like Temperature (°C)', =
('Ride Count', =12, ="'white'

(2, 2, 3)

(x=df[ 'Humidity Percent'], y=df['Ride_Co
('KDE: Ride Count vs Humidity Percent’,

("Humidity Percent (%)', =12,

("Ride Count’, =12, ='white'

(2, 2, 4)

(x=df[ 'Wind_Speed_Km/H'], y=df['Ride_Cou
('KDE: Ride Count vs Wind Speed (Km/H)',

("Wind Speed (Km/H)', =12, =

('Ride Count', ="'white'
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Conclusions

M Sonuclar

* "Bisiklet Talebi Gorsellestirme Projesi,"
gorusellestirme teknikleri ve veri analizi kullanarak
bisiklet paylasim talebini etkileyen faktorleri etkili
bir sekilde incelemektedir. Projeden cikarilan temel
bulgular sunlardir:

T Mevsimsel ve Zamansal
Desenler:

® Analiz, bisiklet talebinde belirgin zamansal
eqgilimler gostermistir; belirli aylar ve mevsimlerde
daha yuksek kullanim gozlemlenmistir. Yaz
aylarinda bisiklet kullanimi daha yogun olup bu
durum, hava kosullarinin elverisliligi ile uyumludur.

® Hafta ici ve hafta sonu talep desenleri, hafta ici is
glnleri ve hafta sonlarindaki eglence faaliyetlerini

yansitarak farkliliklar gostermektedir.

® Hava Kosullarinin Etkisi:

* Hava kosullari, 6zellikle sicaklik, nem ve yagis,

bisiklet kullanimini 6nemli dlctide etkilemektedir.



Daha sicak havalar, daha ylksek taleple pozitif bir
korelasyon gosterirken, agir yagmur gibi olumsuz
hava kosullar kullanimda belirgin bir diistse yol
acmaktadir.

& Kullanici Davranisinin
Analizi:

Kullanicilar arasindaki kullanim desenleri farkhhklar
gostermektedir. Kullanicilar, hafta ici talebine
buytk olctide katki saglarken, bu durum biyuk
olasilikla giinluk is glizergahlarindan
kaynaklanmaktadir. Buna karsin, kullanicilar hafta
sonlari ve tatil glinlerinde daha az aktif olma
egilimi gostermektedir.

p+ Tatiller ve Ozel Etkinliklerin
Etkisi:

Veriler, tatiller ve hafta sonu sirasinda bisiklet
kullaniminin azalis gdsterdigini ortaya koymustur.
Bu durum, tatil gtinlerinde ulasim ihtiyaclarinin
azalmasindan veya farkl aktivitelerin tercih

edilmesinden kaynaklanabilir.



